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BAB V 

PENUTUP 

 

5.1. Kesimpulan 
 

Berdasarkan penelitian yang telah dilakukan maka penulis memperoleh kesimpulan 

sebagai berikut: 

1. Penerapan Naïve Bayes Classifier menghasilkan 6 sentimen negatif, 15 data netral, 

dan 40 data positif. Maka dari penelitian ini sentimen yang memiliki nilai tertinggi 

adalah netral maka pandangan opini masyarakat indonesia media sosial twitter 

indonesai tentang Vaksin Bosstrer adalah Netral 

2. Menggunakan confusion matrix menghasilkan tingkat akurasi sebesar 84.4% dengan 

split 8:2 data latih berbanding data uji atau dapat dikatakan 306 data latih berbanding 

70 data uji. 

 

5.2. Saran 

Penelitian ini tentu tidak luput dari kesalahan dan kekurangan, terdapat 
 

beberapa kekurangan yang dapat penulis paparkan guna pembaca dapat 

mengembangkan penelitian hasil yang lebih baik lagi. Beberapa saran yang penulis 

paparkan sebagai acuan penelitian selanjutnyasebagai berikut: 

1. Proses labeling harus dilakukan secara lebih berhati-hati karena akan 

mempengaruhihasil klasifikasi secara keseluruhan. 

2. Proses klasifikasi baiknya dilakukan dengan beberapa kali dalam keadaan data 

di acaklalu dibandingkan dan dicari rata-ratanya. 

3. Sebaiknya dilakukan beberapa penyesuaian hingga akurasi dari klasifikasi 
 

mencapailebih dari 85%. 
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